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ABSTRACT.

Lexical frequency and orthographic neighbourhood are two very important variables in
experiments on word recognition. In this paper, we present a normative study which
includes all four letters words selected from a corpus of over 5 million words. The word
frequency, number and relative neighbourhood frequency, acumulative neighbourhood
frequency and the neighbourhood number in relation to the changing letter are include in
this normative study.

Key words: lexical frequency, neighbourhood, word recognition.

1.- Introduccion.

Cuando disefiamos un experimento de reconocimiento visual de palabras son muchas
las variables que debemos controlar, unas mas intuitivas que otras, pero, a tenor de los
resultados de multitud de investigaciones, la frecuencia 1éxica y la vecindad ortograficas son
de las mas importantes. Ademas, desde los distintos modelos tedricos de reconocimiento de
palabras, se establece que la palabra se reconoce en competencia directa con otras palabras
similares ortograficamente, por lo que parece especialmente importante el poder controlar en
grado de parecido entre las distintas palabras. De tal manera que conocer la frecuencia de la
palabra y sus indices de vecindad es un requisito importante cuando se disefia un experimento
sobre reconocimiento de palabras. La frecuencia de la palabra, no ofrece ningun problema, ya
que se trata de recoger el nimero de veces que una palabra concreta aparece en un corpus
determinado y para ello, tenemos diferentes diccionarios de frecuencias, como son el de
Juilland y Chang-Rodriguez (1964) o el mas actual de Alameda y Cuetos (1995). En cambio,
registrar distintos indices de vecindad es relativamente mas polémico. Partiremos de la
definicion de vecindad 1éxica dada por Coltheart, Davelaar, Jonasson y Besner (1977), que
considera que dos palabras de igual longitud son vecinas cuando ambas difieren en una letra
manteniendo el orden de las demas. Por ejemplo, algunos de los vecinos de Casa, son entre
otros, Gasa, cOsa, cEsa, Tasa, Pasa, caJa, cala, casE. A partir de la definicion de vecindad,
y teniendo en cuenta las investigaciones que se han realizado sobre este tema, debemos
establecer los distintos parametros de operacionalizacion para la vecindad. Dos han sido los
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mas utilizados hasta el momento: la densidad de vecinos y la frecuencia de los mismos.

La densidad de vecinos (N), es decir el nimero de vecinos que tiene cada palabra, fue
la primera en ser operativizada y utilizada y sus resultados hasta el momento no han sido
consistentes. Coltheart, Davelaar, Jonasson y Besner (1977) utilizaron una tarea de decision
léxica controlando la densidad de vecinos tanto para las palabras como las no palabras, y
encontraron que N hacia aumentar las latencias de respuesta en las no palabras, pero tenia un
efecto nulo en las palabras. También han obtenido resultados nulos con palabras Grainger,
O'Regan, Jacobs y Segui, (1989); Johnston (1978); Scheerer (1987), aunque Andrews (1989;
1992) y Sears, Hino y Lupker (1995), aportan la evidencia contraria.

El otro criterio también utilizado ha sido el de la frecuencia de los vecinos, es decir,
el orden que ocupa la palabra estimulo dentro de su conjunto de vecinos. Teniendo esta
variable en consideracién podemos tener tres situaciones basicas: a) Palabra sin vecinos
1éxicos; b) Palabras con vecinos de menor frecuencia; y , ¢) Palabras con vecinos de frecuencia
superior.

En cuanto a la frecuencia de los vecinos los resultados obtenidos son mas consistentes.
El hecho de que una palabra tenga vecinos de mayor frecuencia que ella hace que aumenten
las latencias de respuestas y las tasas de errores tanto en tareas de decision léxica como en
desenmascaramiento progresivo (v.g. Grainger, 1990; Grainger y Segui, 1990; Segui y
Grainger, 1992, aunque Sears, Hino y Lupker ,1995, aportan la evidencia contraria).

Otra variable de interés aunque menos utilizada en el reconocimiento visual de palabras
es la frecuencia acumulada por los vecinos (Perea, 1993). Esta variable seria sencillamente la
suma de las frecuencias de todos los vecinos de una palabra dada, y puede aportarnos
informacion sobre el nivel total de unidades competidoras que puede estar soportando una
palabra determinada.

Por dltimo un dato que esta cobrando especial relevancia es la letra que cambia en cada
vecino con respecto a la palabra-estimulo. Grainger y Segui (1990) analizando los errores
cometidos por los sujetos en tareas de reconocimiento observaron que estos no se equivocaban
nunca en la letra inicial, sino en las letras interiores, como ejemplo, ante el estimulo francés
BILLE (bola) algunos sujetos informaron ver el estimulo BIBLE (biblia), pero ninguno informé
de la presencia de la palabra VILLE (villa). Esto hace pensar que, en tareas de reconocimiento,
la palabra estimulo recibe una mayor competencia de los vecinos que difieren en las letras
interiores que en las exteriores, confirmando también la importancia que para el
reconocimiento de palabras tienen las letras inicial y final (Grainger, 1988).

Logicamente se precisa tener una base de datos donde estén recogidos todos estos
aspectos. En castellano y para cuatro letras tenemos la base de datos elaborada por Perea
(1993) donde se recogen 879 palabras de cuatro letras con informacion relativa a la frecuencia
(tomada de Juilland y Chang-Rodriguez, 1964), la familiaridad, tomada de Barnia y Lopez
(1985; cit. Perea, 1993), el nimero de palabras vecinas, el niimero de palabras vecinas de
mayor frecuencia, la frecuencia acumulada por los vecinos y el nimero de palabras vecinas de
igual frecuencia.
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Esta base de datos es un modelo a seguir, pero nos resulta bastante limitada por
distintas razones, la fundamental es que la frecuencia de las palabras estd tomada del
diccionario de Juilland y Chang-Rodriguez, elaborado s6lo a partir de un corpus de 500.000
palabras y donde se recogen sOlo las palabras a partir de la frecuencia 5. Ademas, el
diccionario de Juilland y Chang-Rodriguez presenta distintos problemas que limitan su uso (ver
Alameda y Cuetos, 1995, para un analisis mas detallado). Por otra parte, en esta base de datos,
se incluyen palabras que no aparecen recogidas en el diccionario de Juilland y Chang-
Rodriguez y se les asigna la frecuencia 1, lo que hace que los datos finales estén sesgados. Por
ultimo, otro aspecto relevante es que Perea (1983) no recoge el nimero de vecinos que tiene
la palabra estimulo en funcién de la posicion de la letra que difiere.

2.- Procedimiento

Para solventar estos problemas hemos construido nuestra propia base de datos,
partiendo de un corpus de 5 millones de palabras, extraidas de la base de datos LEXESP'
(Sebastian, Cuetos y Carreiras, en preparacidn). A partir de este corpus, calculamos la
frecuencia de las distintas palabras de cuatro letras y sus parametros de vecindad. Por tanto,
en una primera fase, seleccionamos todas las palabras de cuatro letras del corpus de 5 millones
y calculamos, mediante un sencillo programa de software, sus frecuencia de uso, es decir, el
nimero de veces que aparecia cada palabra en el citado corpus. Obtuvimos un total de 1659
palabras diferentes, cada una con su frecuencia correspondiente. A partir de este listado de
palabras de cuatro letras y su correspondiente frecuencia, iniciamos la segunda fase, consistente
en calcular los distintos parametros de vecindad de cada una de las palabras. Para ello
construimos un sencillo programa en Qbasic, con el fin de calcular los parametros
anteriormente sefialados. De las 1659 palabras diferentes, obtuvimos que 71 no tienen ningin
vecino; 214 tienen vecinos, pero ninguno de frecuencia superior y 1374 tienen vecinos de
frecuencia superior. En el siguiente apartado, presentaremos de forma mas detallado los
resultados del presente estudio normativo.

3.- Resultados

Son muchos los factores distintos que podemos tener en cuenta en el presente corpus.
En base a los tipos de vecindad, como ya se dijo, vamos a tomar en consideracion tres tipos
distintos en funcidn de la relacién de frecuencia entre los distintos vecinos. Asi, tenemos tres
grupos de vecindad, a saber: palabras sin vecinos (SV); palabras con vecinos, todos de menor
frecuencia (V-); y palabras con vecinos, donde al menos uno es de mayor frecuencia (V+).
Del mismo modo, vamos a establecer diferencias entre estos tipos de vecindad en base a cuatro
indicadores: el nimero de palabras (Pal.); la frecuencia media en cada grupo de vecindad
(Fre.); la media en el niimero total de vecinos (N); y la media de la frecuencia acumulada por
los vecinos (FAcu.). Asi, en la tabla siguiente presentamos de forma esquematica los distintos
tipos de vecindad y sus diferencias en base a los pardmetros anteriormente mencionados:

! LEXESP consta de un corpus de 5 millones de palabras y en él estan incluidos los 2
millones del corpus elaborado por Alameda y Cuetos (1995).
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Pal. Fre. N FAcu.
SV 71 154 0 0
V- 214 1155 5,24 529
V+ 1374 99 9,27 2957
Total 1659 237,9 8,35 2517
F (.1656) 63,6 146™ 23,2

En la tabla anterior, podemos apreciar una serie de datos claramente diferenciadores
con respecto al tipo de vecindad. Por un lado vemos que la frecuencia media es muy superior
en el grupo de palabras sin vecinos de frecuencia superior (V-), lo que hasta cierto punto es
l6gico, ya que las palabras de muy alta frecuencia son las que tienden a no tener vecinos de
frecuencia superior, mientras que los otros dos grupos tienen una frecuencia bastante mas baja
por la misma razén. En el nimero de vecinos, podemos observar que las palabras con vecinos
de mayor frecuencia (V +) tienen una media de cuatro vecinos por encima de las palabras con
vecinos de menor frecuencia, diferencia que también se produce en cuanto a la frecuencia
acumulada por estos, que es muy superior en las palabras con vecinos de mayor frecuencia
(2957 frente a 529). Estos datos se ven confirmados con el andlisis de varianza, que como
podemos observar en la tabla anterior es estadisticamente significativo (al 1 °/,, para los valores
de F acompaniados por tres asteriscos y al 5 %/, para los valores con dos asteriscos) en todos
los casos, lo cual nos indica que esta serie de parametros es diferente en funcién del tipo de
vecindad.

Para tener una visién mas exacta de los distintos parametros de vecindad del presente
estudio normativo hemos diferenciado cuatro grupos diferentes de palabras en funcion de su
frecuencia. Asi podremos observar los distintos parametros de vecindad en relacion con estas
cuatro condiciones de frecuencia, y compararlos con los obtenidos para el total de las palabras.
Los grupos establecidos han sido los siguientes:

Frecuencia Baja: palabras comprendidas entre 1 y 10.
Frecuencia Media: con frecuencia entre 11 y 50.
Frecuencia Media-Alta: comprendidas entre 51 y 100.
Frecuencia Alta: a partir de frecuencia 101.

Los datos correspondientes, los podemos observar en la siguiente tabla:
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Pal. Frec. FAcu. V+ V- SV
Baja 743 3,6 7,54 1940 5,58 1,40 37
Media 415 24,15 8,55 2526 4,05 4,44 20
M.-Alta 156 71 9,60 3283 2,9 6,63 1
Alta 345 1075,3 9,30 3403 1,23 8,07 13
Total 1659 237,95 8,36 2517 4,04 4,04 T: 71
Fi. 1655 65,1 10,9 59" 119,6™ 320,8™

Los parametros utilizados en esta tabla son los siguientes: n® de palabras (Pal.); la
frecuencia media de cada grupo (Frec.); tamafio medio de vecindario (N); frecuencia
acumulada por los vecinos (FAcu.); vecinos: de mayor frecuencia (V+); de menor frecuencia
(V-); nimero de palabras sin vecinos (SV).

Las palabras de baja y media frecuencia representan los grupos mas numerosos (45 %
y 25 % respectivamente), en el otro extremo, las palabras de media-alta frecuencia representan
el 9,4%, y el 20,6 restante corresponde a las palabras de alta frecuencia.

El tamafio del vecindario es ligeramente inferior en las palabras de baja frecuencia,
aunque en todos los grupos la media de vecinos se puede considerar como bastante
aproximada. Las diferencias oscilan entre los casi 8 vecinos que tienen las palabras de baja
frecuencia y los aproximadamente 10 de las palabras de alta frecuencia. Por el contrario,
podemos observar que el numero de vecinos de mayor frecuencia desciende segiin aumenta la
frecuencia, es decir, a menor frecuencia mayor probabilidad de que la palabra tenga vecinos
de mayor frecuencia, ademas, como ya vimos, las palabras de baja frecuencia tienden a tener
vecindarios mas pequefios que las palabras de alta frecuencia. En cambio, esta relacion se
invierte en el caso de los vecinos de menor frecuencia, donde, obviamente tenemos que a
menor frecuencia menor niimero de vecinos de frecuencia inferior. Ademas debemos tener en
cuenta que el numero de vecinos de una palabra es la suma de sus vecinos de mayor, menor
e igual frecuencia, por lo que si uno aumenta los otros deben disminuir. Por dltimo, las
palabras sin vecinos se ubican fundamentalmente en las categorias de baja frecuencia (52 %)
y frecuencia media (28 %), mientras que el 20% restante se corresponde con las palabras de
alta frecuencia. Todos estos datos pueden hacernos ver la importancia que tienen la frecuencia
léxica, ya que los distintos indices de vecindad varian ligeramente en funcion del rango de
frecuencia de las palabras.

Estos rasgos son confirmados claramente por los andlisis de varianza, que como se
puede apreciar son estadisticamente significativos en todos los casos (*** indica significatividad
al 1%,; **al 5%,y *al 5%).

Hasta ahora, hemos realizado una descripcion del corpus teniendo en cuenta el tipo de
vecindad (palabras sin vecinos, con vecinos de menor frecuencia y con vecinos de mayor
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frecuencia), por un lado, y la frecuencia de uso de la palabra (baja, media, media-alta y alta),
por otro. Si bien estos dos criterios, tipo de vecindad y frecuencia, nos son ttiles a la hora de
formarnos una primera impresion sobre el corpus de palabras a utilizar, no cabe duda que
utilizando ambos criterios al mismo tiempo conseguiriamos una descripcion ain mas detallada
y pormenorizada del mismo. Asi, en la siguiente tabla, presentaremos las medias de las
distintas variables de vecindad, teniendo en cuenta tanto el tipo de vecindad como la frecuencia
de las palabras, los datos obtenidos son los siguientes:

Sin Vecinos Vecinos de menor Frecuencia | Vecinos de mayor Frecuencia
Baja [Media | M-A | Alta | Baja |[Media| M-A | Alta | Baja |Media | M-A | Alta

Pal. 37 20 1 13 28 41 14 131 678 354 141 201
Fre. 4 19 59 799 5 27 69| 1870 3,5 24 71 575
N 0 0 0 0 1,7 2,5 3 7 8 10 10 11
FAcu 0 0 0 0 3 16 37 8541 2126 2960 3628 5284
V+ 0 0 0 0 0 0 0 0 6 5 3 2
V- 0 0 0 0 1,5 2,5 3 7 1 5 7 9

Los parametros utilizados en esta tabla son los siguientes: n° de palabras (Pal.); la
frecuencia media de cada grupo (Frec.); tamafio medio de vecindario (N); frecuencia
acumulada por los vecinos (FAcu.); vecinos: de mayor frecuencia (V+); de menor frecuencia
(V-).

En las palabras sin vecinos, generalmente, se dan las puntuaciones mas bajas que en los
correspondientes grupos de los otros dos tipos de vecindad.

Algunos autores (v.g. Grainger, 1992; Sears, Hino y Lupker, 1995), consideran que
tanto la densidad de vecinos, como el niimero de vecinos de mayor frecuencia, cavarian de
forma significativa, por lo que deberiamos esperar resultados bastante similares de la
utilizacion de una u otra variable, aunque hasta ahora, los datos experimentales obtenidos son
bastante dispares, tanto con la utilizacion de la densidad de vecinos, como con el numero de
vecinos de mayor frecuencia. Por ello, hemos calculado los indices de correlacion entre los
distintos parametros de vecindad, y hemos obtenidos los siguientes:

r - Pearson N V+ V-
N° Vecinos 1 0,664 (p=0,000) 0,685 (p= 0,000)
N°V. mayor F. 0,664 (p=0,000) 1 -0,08 (p= 0,001)
N°V. menor F. 0,685 (p= 0,000) -0,08 (p= 0,001) 1
Frecuencia 0,07 (p=0,004) -0,15 (p=0,000) 0,239 (p=0,000)
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Podemos observar que efectivamente existe una correlacion significativa entre la
densidad de vecinos y la frecuencia de los mismos, en cambio, la correlacion entre las palabras
sin vecinos de mayor frecuencia y con vecinos de mayor frecuencia, aunque significativa, es
bastante baja, y de signo negativo. La frecuencia de uso de la palabra, correlaciona
significativamente con las demas variables, aunque con escasa magnitud, e incluso presenta una
relacion invertida con el niimero de vecinos de mayor frecuencia, ya que como es logico,
podemos esperar que las palabras de menor frecuencia tengan proporcionalmente mayor
numero de vecinos de mayor frecuencia que el resto de las palabras, hecho que se produce, al
menos, en tan sélo el 2,3% de los casos.

4.- Listado de palabras de cuatro letras y sus parametros de vecindad

A continuacién presentamos el listado de las palabras de cuatro letras extraidas del
corpus de 5 millones de palabras con los distintos paradmetros de vecindad calculados. Los
datos que aparecen en el listado son:

- Pal.: Palabra

- Fre.: frecuencia de la palabra.

- N: Densidad de vecinos.

- 1: Numero de vecinos que difieren en la primera letra.

- 2: Numero de vecinos que difieren en la segunda letra.

- 3: Numero de vecinos que difieren en la tercera letra.

- 4: Numero de vecinos que difieren en la cuarta letra.

- Facu: Frecuencia acumulada por los vecinos.

- +: Numero de vecinos con mayor frecuencia que la palabra.
- - Numero de vecinos con menor frecuencia que la palabra.
- =: Numero de vecinos con igual frecuencia que la palabra.

abab 1 1 00 01 46 1 0O alea 212 05 70 1596 8 2 2
abad 46 1 00 01 1 0 10 alfa 72 7 00 70 1516 3 40
abra 36 5 11 03 1265 4 10 alga 17 8 00 71 6036 6 20
abre 214 8 23 03 1338 1 70 algo 4465 5 01 31 975 0 50
abri 67 3 00 03 272 1 20 alia 710 11 71 1718 7 30
abro 22 5 02 03 320 3 20 alio 1 4 11 20 79 3 01
acné 15 0 00 OO 0O 0 0O alio 1 5 01 31 5435 5 00O
acre 10 4 13 00 1429 3 10 alma 621 9 02 70 1195 1 80
acta 57 5 04 01 1209 2 30 aloe 11 01 0O 4 1 00
acto 506 4 03 01 1141 1 30 aléon 1 2 01 10 4 1 01
aero 2 5 32 0019833 4 10 alta 682 12 04 71 1937 1110
afan 146 1 00 10 19 0 10 alto 953 7 03 31 5787 1 60
afea 1 6 05 01 13 5 01 alud 15 0 00 0O 0 0 0O
afeod 2 2 01 01 14 1 10 alza 67 8 00 71 158 4 40
afin 19 1 00 10 146 1 0O alzo 65 3 00 21 69 1 20
afro 1 2 02 00O 24 2 00O alla 937 2 00 02 2250 1 10
agil 36 0 00 0O 0 0 0O alli 2249 2 00 02 938 0 20
agua 1751 0 00 0O 0 0 0O allo 1 4 00 22 3252 3 01
ague 1 0 00 0O 0O 0 0O aman 17 8 04 22 224 3 50
aire 1195 7 43 00 401 0 70 amar 101 8 05 12 1769 2 60
ajos 28 7 16 00 9676 4 30 amas 4 8 04 22 365 3 50
alan 110 34 12 672 9 01 amen 14 4 01 21 85 2 20
alar 3 7 05 02 452 4 30 amén 58 2 00 20 31. 0 20
alas 162 8 24 02 164 0O 80 ames 8 6 03 21 242 4 20
alba 120 8 00 71 1470 2 60 amor 1517 3 01 11 157 0 30
albo 2 4 00 31 5539 3 10 amos 49 9 06 21 8454 3 60
alce 3 2 01 01 13 2 00 anal 8 1 01 0O 18 1 0O
alcé 5 1 00 01 3 0 10 anda 257 5 11 12 180 0 50
Pal. Fre. N 12 34 Facu. + - = Pal. Fre. N 1234 Facu. + - =
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bode 1 6 20 22 230 6 0O caso 72 15 21 7 510806 5 100
body 6 2 00 02 130 1 10 cata 229 9215312187 25 31
bofe 3 3 01 20 66 1 11 cate 115 61 53 606 11 0 4
boga 1410 31 60 1252 6 40 caté 210 21 43 510 5 41
bola 82 15 52 62 233 4110 cato 113 21 73 429 10 0 3
boli 1 3 10 02 9 3 00 cava 14 20 3 0 15 2 11497 11 8 1
bolo 312 32 52 1392 7 50 cavé 1 7 10 42 507 6 01
bono 1811 60 50 651 4 70 cavo 110 10 7 2 341 8 02
boro 412 70 50 328 9 21 cayo 1415 51 81 5466 10 50
bota 3022103 63 1892 9 13 0 cayo 220 8 00 71 111 0 80
bote 62 13 71 2 3 122 0 13 0 caza 147 21 4 0 15 2 11606 6 15 0
boto 117 90 53 870 16 0 1 cazo 11 14 40 82 427313 10
boto 4 6 30 03 171 5 10 cazob 5 9 00 72 470 6 21
boya 2 9 30 60 1264 9 0O ceba 916 23 83 638 9 70
bozo 611 42 50 342 7 40 cebo 1815 32 73 1577 6 90
brea 5 3 30 00 376 2 01 cebod 2 6 00 33 53 3 12
brio 25 3 30 00O 611 2 10 cebu 1 3 00 03 29 3 00O
buco 1 5 10 40 44 5 00O ceca 416 43 81 726 15 1 0
budu 11 10 00 4 1 00 ceco 112 22 71 484 12 00
buen 1214 2 01 01 5263 1 10 ceda 815 22 83 5344 11 4 0
buey 23 1 00 01 1214 1 0O cede 22 6 10 23 238 2 40
bufa 1 5 00 32 11 3 02 cedi 2 6 21 03 102 3 21
bufé 1 2 00 02 4 1 01 cedo 214 31 73 694 10 2 2
bufo 3 9 30 42 65 3 42 ceja 24 16 43 81 1307 6 100
buga 2 5 11 30 124 3 20 cejo 2 5 10 31 749 3 02
buho 25 0 00 0O 0 0 0O cela 36 15 42 81 1006 6 90
bula 412 62 31 286 6 60 celo 54 13 41 71 1080 4 90
bulo 212 52 41 228 8 40 cena 214 19 6 2 8 3 884 118 0
buna 1 8 50 30 436 7 01 cene 1 9 31 23 1109 9 0O
buyo 25 8 40 40 1346 3 50 cené 3 3 00 03 217 1 20
buzo 12 6 02 40 52 2 40 cenod 2 6 00 33 243 3 12
caba 125 53152 13814 23 0 2 cefio 40 12 14 70 408 3 90
cabe 421 9 20 52 2598 2 70 cepa 1412 12 81 1162 8 40
cabo 988 15 32 82 3596 1140 cepo 611 03 71 365 8 30
caca 14 28 9 3 15 1 11789 14 13 1 cera 93 15 33 81 2298 5100
cace 111 50 51 4854 7 04 cero 184 15 3 4 7 1 20027 114 0
cada 4749 22 4 2 151 11704 1 21 0 cesa 2317 42 83 718 10 7 0
cadi 1 3 01 11 4753 3 00O cese 41 9 22 23 625 1 80
caen 100 3 01 02 821 2 10 ceso 217 52 7 3 3940 13 2 2
caer 476 3 10 02 113 0 30 ceso 21 9 21 33 208 4 50
caes 12 3 00 12 679 3 00O cien 333 3 21 00 5374 1 20
café 469 4 00 40 19 0 40 cima 103 8 42 20 1117 2 60
caga 323 601521198021 20 cinc 31 2 10 01 717 1 10
cago 1215 50 82 4583 12 30 cine 706 8 41 21 91 0 80
cago 510 10 7 2 378 6 31 cifa 113 53 23 102312 01
caia 122 16 01 15 0 11377 7 90 cifie 8 21 23 730 1 70
caja 299 24 6 3 15 0 11807 519 0 cifio 111 24 23 1365 9 02
cala 24 30 10 2 15 3 13070 17 13 O cifo 5 6 20 13 26 2 40
cale 112 40 53 1242 10 0 2 ciro 310 44 20 786 7 30
calé 310 21 43 525 5 50 cita 212 14 6 2 2 4 196 0 14 O
calo 613 21 73 356 5 80 cite 4 7 01 24 960 6 10
cama 775 24 7 2 150 11671 3 210 cité 7 5 01 04 245 3 20
cana 426 82 151 12204 23 3 0 cito 14 14 71 2 4 691 7 70
cano 2415 51 81 6635 7 80 cito 13 7 11 14 245 2 50
cafia 52 24 4 3 15 2 11483 8 16 O clan 47 5 31 10 447 1 40
cafif 2 3 00 12 66 2 10 clic 10 2 01 01 18 1 10
cafio 1318 44 82 4780 12 6 0 clip 3 3 11 01 29 3 00O
caos 103 3 20 10 18 0 30 clon 3 1 00 10 47 1 0O
capa 177 24 4 2 15 3 12156 7 17 O club 469 1 10 0O 1 0 10
cape 210 20 53 653 6 31 coas 1 3 21 00 9 2 01
capo 22 18 43 83 4265 5 13 0 coba 218 53100 3046 15 2 1
capo 711 10 7 3 525 5 6 0 coca 112 20 6 3 101 4416 8 12 0
cara 1372 25 6 3 151 41337 3 220 coco 38 18 62 9132786 9 90
caro 109 18 54 81 6066 6 12 O coda 220 7 2101 10898 17 1 2
casa 3698 30 8 2 155 17587 1 29 0 codo 62 19 81 91 40716 5 14 0
case 815 32 55 11624 10 50 coge 67 4 00 31 128 1 30
casé 1311 20 4510548 6 50 cogt 33 2 00 11 75 1 10
casi 3361 5 00 05 6645 1 40 coja 27 19 53101 3587 10 90
caso 2854 20 52 85 9983 218 0 cojo 41 12 20 9128681 5 70
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cola 275 19 52 102 3573 316 0 dado 1051 9 42 21 2643 1 80
colé 1 3 01 02 291 3 0O daga 914 61 70 192010 40
colé 13 4 11 02 303 2 20 dais 6 3 11 10 25 1 20
coma 48 21 6 2 10 3 32194 10 11 O dala 4 19101 71 2588 17 2 O
come 8 7 10 3328110 1 60 dale 49 11 43 31 825 2 90
comi 8 4 00 1328082 4 00 dama 21116 71 7 1 2449 4 12 0
como 27913 19 61 93 3610 019 0 dame 43 9 23 31 362 3 60
como 2896 1 01 0027913 1 OO dafa 14 15 41 7 3 2025 8 70
cono 2816 61 9028901 8 80 dane 1 8 20 33 332 5 03
cofa 920 4 3103 3559 10 10 0 darfio 207 9 40 23 1569 2 70
coia 2 3 00 03 120 2 01 dafié 1 5 10 13 226 3 02
cofe 2 7 01 33 287 6 01 daos 1 4 21 10 1468 4 0O
cofo 109 17 14 9 328314 1 16 0 dara 87 3 11 01 307 2 10
copa 41517 42 101 3169 116 0 daré 24 6 23 01 249 3 30
copo 10 14 13 9128766 12 2 0 data 2521 92 73 1836 10 11 0
cora 117 33101 6274 17 0O date 16 13 61 3 3 444 7 6 0
coro 7021 74 91 28740 516 0 dato 166 13 71 23 2077 4 90
cosa 1926 20 6 2 102 5099 1190 dato 1 7 21 13 309 5 02
cose 5 9 22 32 2153 6 21 dean 12 4 30 10 653 3 10
CcOoSso 117 42 92 33116 16 0 1 deén 117 1 00 10 12 1 00
cota 28 23 10 2 10 1 3586 10 13 O deba 56 7 21 13 3383 4 30
coto 26 20 91 9129012 14 60 debe 1798 8 2 0 3 3 484 0 80
crac 3 1 10 00 17 1 0O debt 21 4 10 03 2098 3 10
crea 174 10 3 0 16 1940 3 70 debo 230 10 3 0 43 2298 2 80
cree 397 7 00 16 1466 1 6 0 deci 1 0 00 OO 0O 0 OO
creé 5 7 00 16 188 5 20 dedo 286 9 32 40 1436 1 80
crefl 99 6 00 06 1762 3 30 deis 3 5 41 00 876 4 10
creo 1114 7 00 1 6 765 0 70 deja 5563 9 40 14 1120 1 8 0
creb 71. 7 00 16 1797 4 30 deje 119 9 11 34 3935 4 50
crep 1 6 00 06 1860 6 0O dejé 103 4 00 04 1467 3 10
cria 46 7 31 12 790 4 30 dejo 95 12 31 44 5490 7 50
crié 2 3 00 12 18 3 00 dejo 700 5 10 04 872 0 50
crie 2 4 10 12 466 4 0O dele 1 8 13 31 2148 6 0 2
crin 6 2 00 02 9 1 10 déle 1 5 03 20 94 3 02
crioé 7 4 10 12 80 1 30 delo 111 42 41 1313 10 0 1
crio 18 6 30 12 1780 5 10 deme 6 9 23 31 2116 6 30
cruz 248 0 00 0O 0O 0 0O déme 12 5 03 20 114 2 3 0
cual 1651 4 11 11 420 0 40 demo 2 9 31 41 742 7 20
cual 3900 2 00 11 1684 1 10 dése 1 2 00 20 13 1 01
cuan 7 3 01 11 1731 3 0O dial 14 2 11 0O 6 0 20
cuan 33 2 00 11 402 1 10 dias 2457 6 60 0O 300 0 60
cuba 13811 13 61 1193 2 90 dice 2121 6 21 30 1397 0O 60
cubo 3512 32 61 287 6 60 diez 901 0 00 OO 0O 0 0O
cuca 1513 23 62 1487 6 70 diga 22011 61 31 1214 2 90
cuco 211 12 62 1015 7 31 digo 712 8 31 31 3856 1 70
cucu 2 2 00 02 17 1 01 dije 674 6 11 31 5832 2 40
cuja 110 13 60 1620 10 0O dijo 3491 11 61 31 2858 0110
culo 149 12 51 6 0 897 111 0 dile 31 8 13 31 2914 4 40
cuna 69 13 52 60 1775 5 80 dilo 312 62 31 4571 9 30
cuia 810 03 61 1331 8 20 dime 63 8 23 30 2924 2 60
cufo 1212 14 61 1203 8 40 dina 2 9 42 30 484 8 10
cupo 1810 13 60 1298 5 50 dios 1354 1 01 0O 1 0 10
cura 219 17 53 6 3 3188 4 13 0 dira 102 3 11 01 179 0 30
cure 9 5 20 03 254 2 30 diré 8 9 53 01 237 1 80
curo 119 64 63 245119 00O dita 111 62 30 493 10 01
curoé 7 5 20 03 348 4 10 diva 5 5 10 31 497 2 30
cutt 1 0 00 OO 0O 0 0O divo 1 5 10 31 4574 5 0O
cuya 81511 40 61 1625 0110 doce 374 5 21 20 2236 1 40
cuyo 743 12 41 61 1656 1110 dogo 6 6 01 50 721 1 50
chal 13 3 01 02 1657 1 20 dolo 210 32 50 1275 6 40
chao 3 2 00 02 16 1 01 doma 913 61 42 1329 7 60
chas 3 3 01 02 17 1 11 domo 114 61 5228124 12 0 2
chef 3 1 00 10 4 1 00 domé 2 5 10 22 350 4 10
chic 15 2 01 01 25 0 11 dona 1514 42 44 1341 5 90
chip 15 2 01 01 18 0 11 done 1 7 10 24 968 5 0 2
chof 4 1 00 10 3 0 10 doné 1 7 10 24 27 3 04
daba 767 13 51 70 528 0 13 0 dono 115 60 54 670 10 0 5
daca 816 90 70 1418 11 5 0 dond 5 7 10 24 113 3 4 0
dada 164 13 41 7 112834 6 70 dofia 541 9 41 40 65 0 90
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pibe 12 3 00 21 218 1 20 puré 13 6 22 02 608 2 40
pica 19 17 2 3 10 2 759 7 10 0 puro 278 16 6 3 5 2 22202 5 110
pico 106 11 22 52 4845 3 80 puse 127 6 04 11 1620 4 20
pico 10 6 01 32 148 3 30 puso 678 12 24 51 3668 2 100
pida 2516 31102 5719 6 100 puta 127 12 14 61 545 1110
pide 213 7 12 22 365 0 70 puto 911 23 51 215210 10
pido 57 11 22 52 5345 5 51 puya 111 41 60 1706 11 0O
piel 726 5 40 01 888 0 50 quid 14 0 00 0O 0 0 0O
pies 593 4 11 11 3976 2 20 rabt 1 2 01 01 66 2 0O
pija 418 52101 112513 3 2 rabo 5911 31 61 1980 5 60
pijo 512 60 51 5499 8 40 rada 414 41 901033214 0O
pila 59 16 42100 368 2140 raer 1 2 11 00 480 2 00
pina 619 43102 1020 11 7 1 rail 1 1 00 01 168 1 00O
pino 43 14 61 52 5435 6 80 raiz 168 2 10 01 63 0 20
pins 2 3 00 12 642 3 00O raja 620 63 92 1734 15 50
pifia 16 16 51100 893 7 90 raja 1 3 10 02 10 3 00O
pios 5 6 41 10 352 5 10 raje 2 5 20 12 65 4 10
pipa 8116 23101 450 1150 rala 921101 91 1927 14 7 0
pipt 6 1 00 01 81 1 00O ralo 616 81 61 1510 12 40
pira 421 6310 2 31944 15 51 rama 9520 73 91 2082 6 140
piré 110 52 12 227 8 02 ramo 49 12 32 61 1055 5 70
piré 110 41 32 696 9 01 rana 37 17 80 90 971 8 90
pisa 24 22 53104 2097 9 13 0 rape 13 4 20 11 10 0 40
pise 311 14 24 1536 10 10 rapé 4 2 10 01 17 1 01
pisé 5 6 01 14 518 4 20 rara 143 16 6 0 91 32735 4 12 0
piso 39515 24 54 2891 3120 raro 222 12 50 61 1282 2100
piso 16 10 03 34 1057 3 70 rasa 1321 83 91 652018 30
pita 522 6410 2 718 12 9 1 raso 41 13 51 61 5530 9 40
pito 3517 73 52 1069 7 91 rata 7222 93 91 1604 7 150
pité 2 6 10 32 80 5 10 rato 482 17 73 61 1346 0 17 O
plan 434 4 30 01 56 0 40 raya 69 17 70 91 2127 7 100
plas 6 6 22 11 760 5 10 rayo 117 13 51 61 1306 3 100
plus 63 1 00 10 6 0 10 raza 14515 42 90 793 114 0
poca 25815 63 51 5618 2 13 0 real 1089 2 10 01 59 0 20
poco 4053 15 62 61 1001 O 150 reas 2 9 51 21 1262 8 01
poda 514 71 51 3576 10 4 0 rece 18 6 11 31 63 1 50
pode 6 8 22 31 1021 5 30 recé 3 4 01 21 24 2 20
poli 14 3 11 01 97 1 20 rego 5 6 41 10 223 5 10
polo 94 12 32 61 6055 5 70 refa 111 10 21 43 891 2 80
pomo 912 60 6032371 8 40 reid 3 3 00 03 270 2 10
pone 562 5 11 30 120 0 50 reir 157 3 00 O3 116 0 30
popa 37 12 43 50 1512 6 60 reis 2 5 00 23 285 4 01
poro 716 7 3 6 0 24590 13 3 0 reja 18 12 43 41 971 5 7 0
posa 1317 63 53 377212 41 rejo 110 32 41 640 9 01
pose 1512 24 33 1480 4 71 relé 4 5 21 20 12 1 40
poso 1317 44 63 7292 9 6 2 rema 115 53 43 1157 13 0 2
poso 15 6 03 03 659 2 31 reme 3 8 20 33 126 4 31
pota 120104 51 1090 18 0 2 remé 1 5 00 23 32 4 01
pote 411 70 31 720 8 30 remo 2112 32 43 266 3 90
poyo 5 9 21 60 4344 9 0O reno 6 7 30 40 313 5 20
poza 310 40 51 529 9 10 refit 1 0 00 0O 0O 0 0O
pozo 11012 41 61 4363 1110 reos 12 5 21 20 177 2 30
prez 1 0 00 0O 0O 0 0O reta 118 93 42 763 15 0 3
proa 50 1 00 01 10 0 10 rete 1 8 30 32 256 7 01
pros 10 6 41 01 90 3 30 reto 8115 63 42 88 2130
puas 18 2 02 00O 7 0 20 reve 3 4 10 30 162 2 11
pubs 10 1 00 10 3243 1 0O reza 36 10 22 42 326 2 80
pude 197 7 32 11 1097 2 50 rezo 17 8 02 42 161 3 50
pudo 731 13 52 51 1499 013 0 rezé 7 4 01 12 76 3 10
pues 3243 2 01 10 603 0 20 rian 4 5 30 11 106 4 10
pufo 3 8 30 50 1803 6 02 rias 1810 61 21 2913 5 50
puja 610 12 61 538 3 61 riba 1 8 11 60 387 7 01
pujo 1 1 00 01 6 1 00 rica 13210 21 61 642 3 70
puma 5 8 20 60 730 6 20 rico 222 7 20 41 318 0 70
puna 615 53 61 1403 8 4 3 ridi 1 0 00 0O 0O 0 0O
punk 9 1 00 01 6 0 10 riel 1 4 40 00 1020 4 0O
pufio 84 7 11 50 1757 3 40 rien 3 4 11 11 17 0 40
pupa 210 13 60 829 9 10 ries 10 5 20 21 217 3 20
pura 312 16 53 6 2 31665 1 150 rifa 5 7 00 61 373 4 30
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